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Las enfermedades subcutáneas fúngicas como la 
cromoblastomicosis, esporotricosis y micetoma representan un reto 
diagnóstico, especialmente en regiones con recursos limitados
(1). El diagnóstico visual asistido por inteligencia artificial puede 
convertirse en una herramienta de apoyo clínico(2,4).

Se evaluaron tres modelos preentrenados (VGG16, ResNet50 y 
EfficientNetB0), siendo VGG16 Y ResNet50 los que alcanzaron el 
mejor desempeño con una precisión de prueba del 88 %. 

Palabras clave: aprendizaje profundo, enfermedades subcutáneas, 
aprendizaje por transferencia, clasificación de imágenes.

● El aprendizaje profundo, especialmente con VGG16, permite una 
clasificación efectiva de imágenes clínicas de micosis subcutáneas.

● El aumento de datos fue clave para compensar la escasez de 
imágenes originales.

● El uso de modelos preentrenados representa una estrategia 
prometedora para el desarrollo de herramientas clínicas, 
especialmente en contextos con recursos limitados; sin embargo, 
su efectividad en estos entornos aún debe ser validada 
experimentalmente.
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● Desarrollar y evaluar un sistema de clasificación automática de imágenes 
clínicas de lesiones subcutáneas provocadas por hongos 
(cromoblastomicosis, esporotricosis y micetoma), utilizando modelos de 
aprendizaje profundo y técnicas de aprendizaje por transferencia.

● Implementar un conjunto de modelos preentrenados de aprendizaje 
profundo (VGG16, ResNet50 y EfficientNetB0) para la clasificación de 
imágenes clínicas.

● Comparar el desempeño de los modelos en términos de precisión y 
especificidad.

AUTORES ENFERMEDADES 
ABORDADAS

BASES DE DATOS ARQUITECTURA 
USADA RESULTADOS

Pai et al. 2023 [3] Celulitis, Impétigo, la Tiña 
y la Esporotricosis

Recabado por los 
autores en papers, 500 

imágenes.

VGG16, Inception, 
ResNet-V2, MobileNet y 

InceptionV3, ResNet101 y 
ResNet-50

Precisión del 86 % y un 
puntaje F1 del 85 %

Yotsu et al. 2023 [6] Úlcera de Buruli, Lepra, 
Micetoma, Sarna y Pian

Recabado por los autores 
en pacientes, 1407 
imágenes (privada).

ResNet50 y VGG16
ResNet-50 precisión de 

84.63% y VGG-16 
precisión de 82.22% 

Wudi Wei et al. 2023 
[5]

Criptococosis y 
Talariomicosis

Imágenes obtenidas de 
artículos publicados en 

PubMed, WanFang y CNKI, 
234 imágenes.

GG19, MobileNet, 
InceptionV3, 

InceptionResNetV2 y 
DenseNet201

VGG19: 82.82% 
MobileNet: 82.17% 

InceptionV3: 96.51% 

Este trabajo Cromoblastomicosis, 
Micetoma, Esporotricosis

Recabado por autores en 
papers, 78 imágenes 

EfficientNetB0, ResNet50 
y VGG16

EfficientNetB0: 87% 
ResNet50: 88% 

VGG16: 88%
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Fig. 3 Matrices de confusión  C1 (Cromoblastomicosis), C2 (Esporotricosis), C3 (Micetoma)

Fig. 4 Gráficas comparativas de precisión y accuracy 

Fig. 2 Metodología seguida en el trabajo

Fig. 1 Ejemplo de lesiones subcutáneas causadas por micosis


